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Repositorio Cadena Campus y UNED Play
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Consumo de red en INTECCA
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Description

Device total traffic in bits/sec.

- Ancho de banda consumido en los servicios de INTECCA.
- Gran parte se debe al uso del streaming que hacen los alumnos en época de examenes.
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Perfil de usuario. API

Modificar Perfil Usuario Crear o modificar el perfil para asignar el CA y aula favoritos

GET Obtener Perfil Usuario Obtiene la informacion del perfil de un usuario

GET Listado CA Obtiene la lista completa de los CA de la UNED

GET Listado Aulas CA Obtiene la lista completa de las aulas de un CA

GET Listado Vias Titulacion Obtiene todas las vias de titulacion de la UNED

GET Listado Titulaciones Obtiene todas las titulaciones para una via de titulacién

GET Listado Asignaturas Titulacion Obtiene todas las asignaturas de una titulacién y curso académico



Listados personalizados. API.

Crear Listados Predeterminados Crea el Historial y Favoritos para el usuario
Crear Listado Personalizado Crea un listado personalizado con un nombre
Obtener Listados Usuario Obtiene la lista de listados del usuario

Obtener Grabaciones Listado Obtiene el conjunto de grabaciones del listado

Agregar a listado Asigna una grabacion a un listado por su ID

Agregar al Historial Asigna una grabacion al historial de un usuario

Agregar a Favoritos Asigna una grabacién al listado de favoritos de un usuario

Eliminar Grabaciones Listado Elimina todas las grabaciones de un listado

Eliminar Grabacion Listado Elimina una grabacion de un listado

Eliminar Listado Personalizado Elimina el listado completo si no es Historial o Favoritos

Modificar Nombre Listado Cambia el nombre del listado personalizado



SR. Resumen de contenidos.

SR Basados en Contexto

Aprendizaje

automatico
SRProximidad SRProximidad : Historial
Espacial Eventos Examenes acciones
usuarios

, , SR Hibrido
Perfil Usuario

Grabaciones

SRHistorial
Usuarios

SRRankingSocial

Like / Dislike




Tablas de la Base de Datos asociadas

SR Proximidad Espacial. Base de datos.
| TblasdeloBasedeDatosasociadass

Centro Asociado

Aula
UNED 1

SR_PerfilUsuario

ID_Usuario

id_aula = 014000

id_centro_asociado_favorito
nombre = “LA PALMA”

id_aula_favorita aula_uned
Aula

UNED 2 id_aula
id_centro_asociado

id_aula =014001

_ . Nombre
gorzb_(rje ’,’Aula Los Llanos centro_asociado
e Aridane

longitud

id_centro_asociado

latitud
—o |d_centro_asociado = nombre

014000

—o nombre = “La Palma”




SR Proximidad Espacial. Calculo de la distancia.
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SR Proximidad Espacial. API.

Obtigne todos Ips CA dentro del drea de radio R y centro dado por
la latitud y longitud

Ultimas grabaciones CA . . , . . ..
& Obtiene las grabaciones mas recientes de un CA con limite especificado
Akademos
Ultimas grabaciones Asignatura Obtiene las grabaciones mas recientes de una asignatura y de un CA con
CA Akademos limite especificado
Ultimas grabaciones CA cercano Obtiene las grabaciones mas recientes del CA mas cercano a la posicion
Akademos del usuario.




SR de Filtrado Colaborativo

[tem-item [2]

> [
1

Usuario-Usuario [1]

@ Puntuacion Puntuacion
| i(%% explicita implicita
Slml ar

similar

recommend W

recommend

Grabaciones

Técnicas de correlacion:

* k-NN (Nearest Neighbours)

* Pearson Correlation

* Cosine Similarity

* Redes neuronales

* Clasificadores bayesianos

* Latent Semantic Analysis (LSA)

Descomposicion
por un solo
valor (SVD)

Matriz
factorizada

Matriz » Recomen
daciones

Modelo 1 Modelo 2

Matriz de correlacion » !
factorizada

Matriz
factorizada

[1] https://dzone.com/articles/recommendation-engine-models

[2] https://medium.com/tiket-com-dev-team/build-recommendation-engine-using-graph-cbd6d8732e46



https://dzone.com/articles/recommendation-engine-models
https://medium.com/tiket-com-dev-team/build-recommendation-engine-using-graph-cbd6d8732e46

SR de Filtrado Colaborativo

Independiente del contenido ——* Requiere una alta participacion de los
usuarios: Cold-Start

Gran escalabilidad . )
—* Mucho mayor tiempo de coOmputo que los

Basado en valoraciones reales de los usuarios basados en contenido

——= Propenso a manipulaciones para la promocién

Recomendaciones serendipias (sorprendentes). de ciertos productos: campaiia de valoracion

-~ Problema de la oveja negra: usuario con gustos
pPOCO comunes.



SR Ranking Social. API

Suma 1 a la puntuacidn de likes de la grabacién y le asigna el tipo 1

Like Grabacion a la puntuacién del usuario para la grabacién. Cambia a like si el

usuario ya le dio a dislike a la misma grabacion.

Suma 1 a la puntuacién de dislikes de la grabacion y le asigna el

Dislike Grabacion tipo 2 a la puntuacion del usuario para la grabacion. Cambia a

dislike si el usuario ya le dio a like a la misma grabacion.

] » Obtiene un numero limitado de grabaciones ordenadas por
Grabaciones por puntuaciéon y . . : iy
GET orden puntuacion segun el tipo de puntuacién y orden (ascendente o
descendente) especificados.

Obtiene un numero limitado de grabaciones ordenadas primero
por fecha descendente y después por puntuacion segun el tipo de
puntuacion y orden (ascendente o descendente) especificados.

: : : Obtiene un numero limitado de grabaciones ordenadas por
GET Mejores grabaciones asignatura ., .
puntuacion descendente para una asignatura concreta.

P ) P Comprueba si un usuario ha dado like, dislike o no ha puntuado
Puntuaciéon Usuario Grabacion P ., P
una grabacion.

Grabaciones mas recientes por

puntuacion y orden




SR de Basados en Contenido

Modelado
del perfil de
usuario

Extraccion de Modelado

Gustos segun
SuUS acciones

ltems

T : Y W Usuarios
caracterisitcas de items

Matriz de vectores de caracteristicas Técnicas de correlacion:

Modelo * THIDF
* Cosine similarity

 la | a | a | e L  Clasificador Bayesiano
* Vector Space Model
Item 1 X

” ” Modelo Matriz de Correlacmn
X [tems vectores >esun
X X técnica
—r ——r

Recomen
»

daciones




SR de Basados en Contenido

Recomienda facilmente nuevos items. —* Mucho tiempo de cdmputo de las
recomendaciones.

Recomendacion personalizada,

independiente de estereotipos. ——* Baja serendipia, recomienda elementos

similares a los que ya se conocen.
Tiempo de modelado del usuario reducido, se

: : , : ——* lgnora la calidad y la cualidad de los elementos.
crea a medida que interactua con el sistema.

o Dependiente del formato de las caracteristicas.
Preprocesamiento necesario.



SR Hibrido. Harness

HARNESS [1]: servidor de ML/AI SR Hibridos: aunar las ventajas y solventar las desventajas

Harness Plugin Engines Harness Server

Logical Microservice Architecture

Authentication & Store
Authorization MongoDB,

Router / http-akka other DB

2 O persistent data
» I ) I updates
> ’ .
&, un-validated v
. - Irror
. b Harness Server input & validation raw events localFs or
input query queries & results ; HDFS
Router / http-akka Engines JSON
Administrator
model ;
. update many engines
_many models

Clients

Harness Secure REST API

T
;CU 8 10 3 m o Command Line
m m 8 o =) 5 Interface
= =] =] Q 4
Q Q o 9 5 O
5 5 SN ® 3
11
BD de eventos: MongoDB Harness Scalable Services
Toolbox
BD de relaciones:
. Store Compute
Elasticsearch
Query ALt [1] https://actionml.com/docs/harness_intro

Entrenamiento ML: Spark [2] https://github.com/actionml/harness/blob/develop/LICENSE.txt



https://github.com/actionml/harness/blob/develop/LICENSE.txt
https://actionml.com/docs/harness_intro

SR Hibrido. Harness

Usuario: ID_Usuario

The Universal Recommender [1]: Hibrido entre ltem: ID_Grabacion
Filtrado Colaborativo y Basado en contenido
Grabacion
ID_Grabacion ID_Tipo_Grabacion
Algoritmo Titulo Descripcion

Palabras_Clave Autor

Duracion Fecha
Correlated Cross-Ocurrence (CCO) .

iIoma

Permite evitar BT Eventos/Indicadores

por un solo

la factorizacion valos (VE)
por un SOIO facr\tA:rti;iaZd?
valor

ID_Usuario like [Grabacion]

ID_Usuario historico [Grabacion]

F——N
Matriz

factorizada

ID_Usuario favoritos [Grabacion]
[1] https://actionml.com/docs/h ur



https://actionml.com/docs/h_ur

SR Hibrido. Harness. API

SR Ranking Social

Obtiene las grabaciones mejor puntuadas segun el numero de likes

GET
mediante el servidor de Harness.

Grabaciones puntuaciéon SRML

Se modifica la funcion para agregar el evento “like” mediante el

Like Grabacion )
servidor de Harness.

SR Listados Usuarios

Se modifica la funcidn para agregar el evento de “historial” mediante

Agregar al Histori :
gregar al Historial el servidor de Harness.

Se modifica la funcion para agregar el evento de “favoritos” mediante
el servidor de Harness.

Agregar a Favoritos

SR Historial Usuarios

Obtiene las grabaciones similares a la dada mediante el servidor de

Historial Grabacion
Harness.

GET

Obtiene las grabaciones mejor recomendadas segun las acciones del

Historial Usuario : ) :
usuario en la plataforma mediante el servidor de Harness.

GET

Obtiene las grabaciones mejor recomendadas segun las acciones del
usuario en la plataforma y similares a una grabacidon dada mediante
el servidor de Harness.

GET Historial Usuario y Grabacion



Roles y capacidades del SR
@ Usuario no autenticado @ Usuario autenticado

Ultimas grabaciones CA favorito Ultimas grabaciones evento (PEC, examen)
en abierto

Ultimas grabaciones asignaturas CA favorito

Ultimas grabaciones CA mas cercano , _ ,
5 Ultimas grabaciones CA favorito

en abierto
Las mejores grabaciones (likes) en Ultimas grabaciones asignaturas CA cercano
abierto Ultimas grabaciones CA cercano

SRHibrido: grabaciones similares a

L : Grabaciones mejor valoradas de sus
la que esta viendo, en abierto

asignaturas (likes)

SRHibrido: Grabaciones personalizadas,
recomendadas segun sus interacciones

Aquellas secciones que no contengan

recomendaciones no se mostraran dando paso a SRHibrido: Grabaciones similares a las vistas
la siguiente en la lista. anteriormente y basadas en sus gustos

SRHibrido: Grabaciones similares a la que esta
viendo

Mejores grabaciones (likes)



<<component>>

Servidor Repositorio Cadena Campus

@ IBBDDUNED

<<component>>
Servidor Laravel

Estructura general y tecnologias

¢
ISRMLUNED

<<component>>
Servidor Harness

@ N\ <<component>> a
O/ Aplicacién UNED Play
ISRUNEDPIlay
a Powered ByZVisual Paradigm Community Edition e

Repositorio de Cadena Campus

MySOL.

Informacion sobre los estudiantes, las
grabaciones y los Centros Asociados

Alojamiento de las nuevas estructuras

{D AcTioNML Servidor Harness

Encargado de la parte hibrida del SR

Aprendizaje automatico

@3 Servidor Laravel

Laravel Nexo entre la APP y los servicios de
la UNED

AP| RESTful para la gestidn de las

estructuras y la generacion de las
recomendaciones

.) APP UNED Play

IONIC 5 Presentacion de las estructuras y las
recomendaciones.
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